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e Maior Consumidor de Latam

e Sétimo maior do mundo

e Maior gerador de energia
renovavel de Latam







Analise Exploratoria



Consumo de Energia Elétrica no Brasil

4.0e+07

=
=
=
=
[}
o
£
=
7}
=
(o]
(&)

3.0e+07

2005 jan 2010 jan 2015 jan

2020 jan
Data

e Dados retirados da EPE
e Dados de: JAN 2004 - SET 2023
e Valores de consumo de Energia Elétrica em MWh



Consumo em MWh
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Decomposigéao via STL
Consumo = Tendéncia + Sazonalidade + Ruido
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Seasonal and Trend decomposition using Loess (STL)

Buscando decompor os dados em 3 componentes: tendéncia, sazonalidade e
ruido

Forte Tendéncia; Sazonalidade Anual; Discriminou Fortemente 2020
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Modelagem
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difference(consumo)

e Série com 1 Diferenciagao ’ by Bt
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Consumo de Energia Elétrica no Brasil

e Série Heterocedastica
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2005 jan 2010 jan 2015 jan 2020 jan
Data

Consumo de Energia Elétrica no Brasil

e Série com transformacao Log

Log do Consumo em MWh
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Modelo Nao Sazonal

e Modelos ARIMA
e Forward Stepwise
e Minimizagao do AlCc

e Melhor Modelo estimado: ARIMA(2,1,2)



Innovation residuals

O modelo apresentou
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Modelos Sazonais '

Sazonalidades Deterministica Sazonalidade Estocastica



Modelo de Sazonalidade Determintstica

e Construcao da Série Nt, estacionaria e sem sazonalidade
e Modelos ARMA

e Forward Stepwise

e Minimizacgao do AlCc

e Melhor Modelo estimado: AR(5)



Innovation residuals
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Modelo de Sazonalidade Estocas

e Desejamos modelar o lag 12

e Modelos SARIMA (Seasonal ARIMA)

WT — ¢1W-i—1 + %M—Z + - 1 ¢p“[t—p + 31&5—1 + 62045_2 + .-+ 3q0¢_q +
D11+ P2V k-2 +...+Pplli k- p1+O10:- k116201 k-2+..-+Oga:i—x-gt+as

W, = AdZ, U, = APZ,
e Forward Stepwise
e Minimizagao do AlCc

e Melhor Modelo estimado: SARIMA(2,1,2)(1,1,1)[12]
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Parametros Estimados

ESTIMATIVA ERROPADRAO PVALOR
DBL> <DBL> <DBL:>
-1.1558376 0.009725429 2.482185e-204
-0.9947545 0.013354223 4.873302e-160
11539175 0.019567314 2.028286e-138
0.9652930 0.046315329 2.366568e-54
0.1092832 0.103039406 2.900157e-01

-0.8103772 0.070657565 2.933151e-24

Wiy = oW1 + oWy 0+ 0161 + hay_o + 0 Wi_10 + 010010 + a4 W, = AZ,




176

@®
o175

=
~
~

Log de Conusmo de Energ
==
w

=
=
[N}

171

Modelo ARIMA Sazonal
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Desempenho na'Série Observada

Bom Ajuste

Captou os periodos
Sazonais e valores
atipicos
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Modelo ARIMA Sazonal
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Previsao
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Conclusao

e Dados possuem uma forte sazonalidade anual

e Apenas o modelo de sazonalidade estocastica foi capaz de
modelar

e Previsao indica um aumento no primeiro semestre de 2024
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